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Resurse educaționale interactive și inovative 

dedicate dezvoltării abilităților practice ale studenților 

în domeniul analizei datelor
Competențele studenților ASE în domeniul Data Science
Experiența Datathon 2023 / Provocarea Datathon 2024

Utilizarea tehnicilor avansate de Web Scraping, curățare a datelor și Machine Learning pentru prognozele prețurilor pe piața 
imobiliară 

Utilizarea analizei econometrice de tip panel pentru analiza mișcării migratorii 

Integrarea tehnicilor avansate de vizualizare a datelor și  a metodelor neparametrice  avansate în evaluarea dinamicii 
sistemului de învățământ superior și impactul pe piața muncii

Gamificarea - Drumul Inovației Educaționale

Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor (2 materiale)

Perspective inovatoare asupra interdependenței dintre inflație și nivelul de trai utilizând regresia logistică (metoda FORWARD 
CONDITIONAL)

Analiza fluxurilor migratorii: abordarea modelului gravitațional în contextul utilizării Machine Learning

Modelarea de tip Ensemble: Modele de tip Bagging, Modele de tip Boosting

Explorarea percepțiilor tinerilor despre sistemul educațional prin analiză avansată a datelor în contextul științelor sociale



CNFIS-FDI-2023-F-0159
Dezvoltarea inovativă a competențelor practice și digitale ale studenților pentru integrarea într-un mediu 
de afaceri caracterizat de incertitudine, bazat pe agilitate, conectivitate și reziliență

Obiectivul general:

Consolidarea pregătirii profesionale a studenților ASE în 
scopul creșterii capacității de integrare a acestora pe piața 
muncii, în contextul provocărilor de agilitate, conectivitate 
și reziliență.

▪ O1. Dezvoltarea și consolidarea abilităților practice și 
digitale ale studenților ASE prin intermediul unor 
instrumente educaționale inovative ce presupun 
integrarea cunoștințelor pluridisciplinare în simularea 
comportamentului antreprenorial, utilizând facilitățile 
infrastructurii educaționale modernizate în cadrul 
Centrelor de Pregătire Profesională ale ASE din Predeal, 
Covasna și București.



Competențele studenților ASE în domeniul Data Science
Experiența DATATHON 2023 / Provocarea DATATHON 2024 

 Utilizarea de resurse educaționale interactive și inovative pentru dezvoltarea abilităților 
practice ale studenților în domeniul analizei datelor reprezintă o componentă esențială în 
dezvoltarea competențelor studenților ASE în Data Science. 

 Resurse interactive pot include platforme de învățare online, simulări, aplicații de tip gaming
și alte instrumente digitale care facilitează înțelegerea și aplicarea practică a conceptelor de 
analiză a datelor. 

 Resurse interactive sunt concepute pentru a oferi o experiență de învățare captivantă și 
interactivă, punând accentul pe rezolvarea problemelor și pe aplicarea practică a 
cunoștințelor.



Competențele studenților ASE în domeniul Data Science
Experiența DATATHON 2023 / Provocarea DATATHON 2024 



Competențele studenților ASE în domeniul Data Science

Experiența Datathon 2023 / Provocarea Datathon 2024 

Regresia Lasso (Least Absolute Shrinkage

and Selection Operator) este o tehnică 

de regresie utilizată în învățarea automată 

pentru a gestiona problema suprapunerii 

(overfitting) și pentru selecția automată a 

caracteristicilor. Ea face parte din familia 

de metode de regularizare, alături de alte 

tehnici precum regresia Ridge și Elastic 

Net. 

LightGBM (Light Gradient Boosting) este 

un algoritm de învățare automată care se 

concentrează pe viteza de calcul și pe 

performanța modelului. Algoritmul poate 

fi utilizat atât pentru probleme de 

regresie, cât și pentru clasificare și a fost 

conceput pentru a funcționa cu seturi de 

date complexe.

LSTM (Long Short-Term Memory) este 

un tip de rețea neurală recurentă (RNN) 

care a fost dezvoltat pentru a gestiona 

problema dispariției gradienților 

(vanishing gradients) în RNN-urile 

tradiționale. Acesta creează un modul 

suplimentar într-o rețea neuronală care 

învață când să-și amintească și când să 

uite informațiile pertinente.

În aceeași idee, MLP (Multi-Layer

Perception) este o rețea neurală 

feedforward și constă în trei componente 

principale: stratul de intrare, stratul(e) 

ascuns și stratul de ieșire.



Utilizarea tehnicilor avansate de Web Scraping, curățare a datelor și 
Machine Learning pentru prognozele prețurilor pe piața imobiliară 

 Piețele imobiliare constituie un element fundamental în 
cadrul oricărei economii și înțelegerea dinamicii acestora 
reprezintă un aspect crucial pentru factorii de decizie, 
investitori și profesioniștii din domeniul imobiliar. 

 Prezentarea resurselor educaționale inovative pentru a 
susține investigarea și înțelegerea profundă a aspectelor 
complexe ale pieței imobiliare referitoare la factorii 
determinanți pentru vânzarea unui imobil, beneficiile și 
caracteristicile zonei pentru vânzători, distribuția spațială a 
variabilelor pe piața imobiliară din zona vizată și modelele 
eficiente de învățare automată pentru prezicerea prețurilor 
locuințelor



Utilizarea tehnicilor avansate de Web Scraping, curățare a datelor și 
Machine Learning pentru prognozele prețurilor pe piața imobiliară 

Resursele educaționale inovative propuse oferă o abordare practică și 
interactivă pentru a contribui la analiza pieței imobiliare integrează 
diverse metode și instrumente tehnologice esențiale în procesul de 
colectare, curățare, vizualizare și analiză a datelor. Acestea integrează: 

 utilizarea tehnicilor de web scraping pentru extragerea datelor relevante 
de pe diverse platforme online. 

 utilizarea metodelor de curățare a datelor este pentru asigurarea calității 
și coerenței informațiilor, pregătind astfel datele pentru analiză. 

 vizualizarea datelor în aplicații (Geoda, Tableau etc.) pentru a oferi o 
perspectivă intuitivă și accesibilă asupra tendințelor și distribuției spațiale 
a informațiilor din piața imobiliară.

 analiza de text pentru interpretarea și înțelegerea recenziilor sau 
descrierilor referitoare la proprietățile imobiliare. Această abordare 
permite extragerea de informații relevante din texte și identificarea 
tendințelor sentimentelor asociate cu diferite zone sau tipuri de 
proprietăți. 

 utilizarea modelelor de Machine Learning oferă studenților 
(profesioniștilor imobiliari – în practică) instrumentele necesare pentru a 
prezice prețurile locuințelor și pentru a realiza analize mai avansate pe 
baza datelor disponibile. 

Prin integrarea acestor metode și tehnologii într-un cadru educațional, 
se oferă oportunitatea de a înțelege și aplica conceptele teoretice într-
un context practic și actual din piața imobiliară.



Utilizarea tehnicilor avansate de Web Scraping, curățare a datelor și 
Machine Learning pentru prognozele prețurilor pe piața imobiliară 

Prezentarea metodelor de analiza multivariată utilizate precum 
și a modelului de Machine Learning testat Extreme Gradient 
Boosting (XGBoost). 

XGBoost - reprezintă o implementare a tehnologiei de boosting a 
arborilor de decizie și este recunoscut pentru performanțele sale 
remarcabile în predicția variabilelor țintă, în special în problemele de 
regresie și clasificare.

▪ este eficient în identificarea factorilor determinanți pentru 
prețurile imobiliare, ajutând la înțelegerea mai profundă a 
pieței imobiliare și a tendințelor acesteia. Prin analiza datelor 
imobiliare poate evidenția importanța diferitelor caracteristici 
ale proprietăților și poate determina modul în care acestea 
influențează prețurile.

▪ poate extrage caracteristici relevante din datele imobiliare 
(dimensiunea, localizarea, dotările și alte factori care 
influențează prețurile, contribuind astfel la o evaluare mai 
exactă a valorii proprietăților)



Utilizarea analizei econometrice de tip panel pentru analiza mișcării 
migratorii 

Utilizarea analizei econometrice de tip panel pentru analiza mișcării 
migratorii reprezintă o abordare robustă și sofisticată, ce permite 
evaluarea și înțelegerea în profunzime a factorilor care influențează 
migrația într-o anumită regiune sau țară. Această metodă se distinge 
prin capacitatea sa de a examina comportamentul migrației pe 
multiple perioade de timp și în diverse unități geografice / sociale, 
oferind astfel o perspectivă completă asupra fenomenului de 
migrație.

Pe baza factorilor socio-economici precum nivelul salariilor, rata 
șomajului, condițiile economice, educația, infrastructura, dar și 
factori culturali sau politici, prin utilizarea analizei econometrice de 
tip panel, se pot identifica și evalua mai precis factorii care 
influențează deciziile de migrație. 

Abordarea analizei pe date de tip panel, în analiza migrației permite:

 urmărirea evoluției în timp a migrației în diferite regiuni sau grupuri 
demografice. Astfel, se pot identifica particularitățile specifice și 
modul în care acestea influențează mișcarea migratorie.

 evaluarea impactului factoriilor externi (variabilelor explicative) 
asupra mișcării migratorii și a schimbărilor de tendințe în timp.

 gestionarea problemelor de autocorelație și heterogenitate, oferind 
estimări mai robuste și mai precise ale relațiilor dintre variabile.



Utilizarea analizei econometrice de tip panel pentru analiza mișcării 
migratorii 

Această abordare inovatoare în analiza mișcării migratorii este 
esențială pentru elaborarea politicilor publice, pentru 
înțelegerea schimbărilor sociale și economice și pentru 
anticiparea tendințelor viitoare în ceea ce privește migrația. 

Este un instrument necesar pentru luarea deciziilor informate în 
domeniul gestionării migrației și al dezvoltării socio-economice.



Integrarea tehnicilor avansate de vizualizare a datelor și  a metodelor neparametrice  
avansate în evaluarea dinamicii sistemului de învățământ superior și impactul pe 
piața muncii

Integrarea tehnicilor avansate de vizualizare a datelor și a 
metodelor neparametrice avansate reprezintă un demers 
complex și cuprinzător pentru a investiga dinamica sistemului de 
învățământ superior și impactul său asupra pieței muncii.

Această abordare permite o analiză detaliată și precisă a relației 
dintre evoluția numărului de studenți în perioada 2007-2021, 
ratele de șomaj în rândul absolvenților și calitatea pregătirii lor 
academice. 

Vizualizarea avansată a datelor oferă o perspectivă clară și 
intuitivă asupra tendințelor și schimbărilor din sistemul de 
învățământ superior și din piața muncii de-a lungul timpului. 

Aceste tehnici permit identificarea modelelor, a fluctuațiilor și a 
corelațiilor între diferitele variabile relevante, precum numărul 
de absolvenți, nivelul de ocupare a forței de muncă și calitatea 
pregătirii acestora.



Integrarea tehnicilor avansate de vizualizare a datelor și  a metodelor neparametrice  
avansate în evaluarea dinamicii sistemului de învățământ superior și impactul pe 
piața muncii 



Integrarea tehnicilor avansate de vizualizare a datelor și  a metodelor neparametrice  
avansate în evaluarea dinamicii sistemului de învățământ superior și impactul pe 
piața muncii

Utilizarea metodelor neparametrice avansate oferă posibilitatea 
de a analiza datele fără a fi nevoie să se presupună o anumită 
distribuție a acestora, ceea ce aduce o mai mare flexibilitate și 
precizie în evaluarea impactului sistemului de învățământ 
superior asupra pieței muncii. Aceste metode pot evidenția 
relații complexe și interdependențe între variabilele implicate, 
contribuind la înțelegerea mai profundă a dinamicii acestui 
sistem complex.



Integrarea tehnicilor avansate de vizualizare a datelor și  a metodelor neparametrice  
avansate în evaluarea dinamicii sistemului de învățământ superior și impactul pe 
piața muncii 



Gamificarea - Drumul inovației educaționale

Gamificarea în cadrul procesului educațional reprezintă 

aplicarea principiilor și mecanismelor caracteristice 

jocurilor în contextul pedagogic, având ca scop 

stimularea și îmbunătățirea motivației intrinseci și 
extrinseci a elevilor, precum și optimizarea procesului de 

învățare. 

Acest concept vizează transformarea paradigmei 

tradiționale a învățământului printr-o abordare mai 

dinamică, interactivă și captivantă folosind tehnologii 

actuale precum aplicații mobile, platforme online sau 

software specializat



Gamificarea - Drumul inovației educaționale

Platformele de dezvoltare low-code (de ex. Mendix Studio 
Pro) oferă un spațiu de lucru intuitiv și accesibil pentru 
crearea rapidă a aplicațiilor software. 

Conceptul se axează pe utilizarea unui mediu de dezvoltare 
centrat în jurul unui domeniu de model, ceea ce înseamnă 
că utilizatorii se concentrează mai mult pe definirea și 
proiectarea unui model conceptual al aplicației decât pe 
scrierea codului în sine.

Prin acest domeniu de model, utilizatorii pot:

▪ defini obiectele și structura datelor;
▪ configura logica aplicației;
▪ personaliza interfața utilizatorului și interacțiunea acestuia 

cu aplicația;
▪ gestiona și integra datele din diferite surse.



Abordarea centrată pe domeniul de modelare facilitează 
colaborarea între dezvoltatori și specialiști în afaceri, 
permițându-le acestora din urmă să participe activ la procesul 
de dezvoltare a aplicației fără a fi necesar să aibă cunoștințe 
profunde în programare. 

Astfel, acest tip de platforme de dezvoltare low-code oferă un 
mediu prielnic pentru crearea rapidă și eficientă a aplicațiilor 
enterprise, accelerând ciclurile de dezvoltare și punând 
accentul pe rezolvarea problemelor specifice domeniilor de 
afaceri.

Domeniu de model

Microflow

Gamificarea - Drumul inovației educaționale



Gamificarea - Drumul Inovației Educaționale

Dezvoltare

Stocare date

Funcționalități

Generalizare aplicație



Gamificarea - Drumul INOVAȚIEI educaționale



Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor

Această taxonomie încearcă să ofere un cadru util 
pentru înțelegerea și explorarea modelelor și tehnicilor 
utilizate în explorarea și analiza datelor, acoperind atât 
datele structurate cât și cele nestructurate, precum și 
modelele interdisciplinare și combinate. 

Este important să se țină cont că aceste categorii pot fi 
interconectate și pot exista suprapuneri între diferitele 
tipuri de modele în funcție de specificul și necesitățile 
fiecărui proiect sau domeniu de aplicare.



Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor

Modele de analiza a datelor structurate
• Modele statistice  (regresie liniară și neliniară, modele de serii de timp, ANOVA, 
analiză de corespondență

• Modele de învățare automată supervizată

• Algoritmi de clasificare: arbori de decizie etc.

• Algoritmi de regresie: Random Forest, XGBoost, rețele neurale etc.

• Modele de învățare automată nesupervizată:

• Clustering (k-means etc.)

• Reducerea dimensionalității (PCA etc.)

Modele de analiza a datelor nestructurate
• Modele de prelucrare a limbajului natural (NLP):

• Modele de învățare automată supervizată

• Algoritmi de clasificare: arbori de decizie etc.

• Modele pentru imagini și videoclipuri

•  Rețele neuronale convoluționale pentru recunoaștere de obiecte

• Modele pentru date audio:

• Analiză a semnalelor audio și recunoaștere vocală

• Modele de procesare a sunetului pentru diverse aplicații

Modele de simulare și prognoză

• Modele matematice și de simulare:

• Simulare Monte Carlo

• Modele de rețele bayesiene

• Modele de sisteme complexe

• Modele de prognoză și predicție:

• Metode de forecasting (ARIMA etc.)

• Algoritmi de Machine Learning pentru predicții a seriilor temporale

Modele economice și financiare:

• Modele de evaluare a riscului

• Modele de creștere economică

• Modele financiare (portofolii etc.)

• Modele de învățare hibridă și ensemble:

• Metode ensemble (bagging, boosting)

• Integrarea mai multor tipuri de modele pentru a obține rezultate mai 
bune



Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor
Extensii ale modelului clasic de regresie

Extensiile modelului clasic de regresie oferă flexibilitate 
și adaptabilitate în gestionarea diferitelor tipuri de date 
și scenarii și sunt utilizate pentru a îmbunătăți 
performanța și acuratețea predicțiilor în analiza datelor.

Extensii ale modelului clasic de regresie



Modele liniare generalizate

Modele de regularizare

Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor
Extensii ale modelului clasic de regresie



În domeniul științelor sociale și economice, modelele cu ecuații simultane au evoluat în timp, iar 

inovațiile recente au implicat integrarea unor tehnici și metode mai avansate pentru a identifica relațiile 

complexe între variabile. 

 Modelele bazate pe rețele neuronale - oferă o abordare flexibilă și puternică pentru a surprinde relațiile 

complexe și interdependențele dintre variabile.

 Modelele bayesiene structurale - permit estimări și previziuni robuste, luând în considerare 

incertitudinea și variabilitatea din date.

 Metodele de inferență cauzală - ajută la înțelegerea și identificarea efectelor cauzale între variabile și la 

evaluarea impactului intervențiilor sau politicii asupra sistemului.

 Modelarea cu date de frecvență ridicată - în contextul noilor tehnologii și creșterii disponibilității 

datelor în timp real, modelele cu ecuații simultane au început să integreze date de frecvență ridicată, 

permițând o analiză dinamică și actualizată a relațiilor dintre variabile.

 Abordări de Machine Learning - poate aduce o mai mare flexibilitate și precizie în identificarea și 

înțelegerea interdependențelor dintre variabile.

Aceste inovații și adaptări recente în modelele cu ecuații simultane au scopul de a face analiza relațiilor 

complexe între variabile mai robustă, mai precisă și mai adaptată la evoluția tehnologică și la 

necesitățile din diferitele domenii de aplicare.

Modele cu ecuații simultane

Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor
Extensii ale modelului clasic de regresie



Modele spațiale

Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor
Extensii ale modelului clasic de regresie



Modelarea seriilor de timp Modele neparametrice

Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor
Extensii ale modelului clasic de regresie



Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor

Modelele matematice și de simulare sunt instrumente 
esențiale folosite pentru a reprezenta și analiza 
comportamentul sistemelor complexe. Aceste modele 
utilizează concepte matematice, ecuații și algoritmi pentru a 
crea reprezentări virtuale ale sistemelor reale. Aceste 
modele permit anticiparea evoluției unui sistem, testarea 
ipotezelor sau optimizarea proceselor într-un mediu 
controlat. 

Simulările matematice pot varia de la simple modele 
statistice la simulări complexe bazate pe ecuații diferențiale 
sau algoritmi de simulare, contribuind la dezvoltarea și 
progresul în multe domenii științifice și tehnologice.

Ele sunt fundamentale în diverse domenii, oferind o 
perspectivă utilă pentru înțelegerea fenomenelor complexe 
și pentru luarea deciziilor informate.

Tehnici de simulare



Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor

Metodele de ierarhizare - tehnici utilizate pentru a 
organiza și a clasifica datele, informațiile sau entitățile 
într-o structură ierarhică bazată pe anumite criterii sau 
relații. 

Aceste tehnici sunt folosite în diverse domenii, de la 
știința computerelor până la științele sociale, pentru a 
evidenția relațiile și dependențele dintre elemente într-
un mod organizat și comprehensibil. 

Metode de ierarhizare sunt utilizate pentru a simplifica și 
a înțelege mai bine structura și relațiile din datele sau 
informațiile complexe, contribuind la organizarea 
eficientă a datelor și la extragerea de înțelesuri utile din 
acestea.

Metode de ierarhizare



Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor

Algoritmii de optimizare sunt seturi de proceduri sau
reguli matematice utilizate pentru a găsi soluții
optime pentru diverse probleme de optimizare.
Aceste probleme pot fi variate, cum ar fi minimizarea
sau maximizarea unei funcții obiectiv în condițiile
unor constrângeri specifice.

Învățarea automată este o ramură a inteligenței artificiale 
care se ocupă de dezvoltarea modelelor și algoritmilor care 
permit calculatoarelor să învețe și să facă predicții sau să ia 
decizii fără a fi explicit programate pentru fiecare situație. 
În cadrul învățării automate, există două abordări 
principale: nesupervizată și supervizată.

Învățarea automată: nesupervizată și supervizată

Algoritmi de optimizare



Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor



Explorarea complexității datelor: O taxonomie a modelelor

Modelele pentru date nestructurate folosesc 
tehnici avansate de procesare a datelor și de 
învățare automată pentru a extrage 
informații valoroase din aceste tipuri de date 
diverse și fără o structură clar definită, 
facilitând înțelegerea și interpretarea 
acestora în contextul diferitelor domenii de 
aplicare.

Date nestructurate



Perspective inovatoare asupra interdependenței dintre inflație și nivelul de 

trai utilizând regresia logistică (metoda forward conditional)

Efectul inflației asupra nivelului de trai poate fi semnificativ, deoarece inflația poate eroda puterea de cumpărare a banilor și poate afecta 
accesibilitatea și disponibilitatea bunurilor și serviciilor pentru consumatori.  Astfel, menținerea inflației la un nivel moderat este esențială 
pentru stimularea creșterii economice sănătoase și pentru asigurarea unui nivel de trai stabil și sustenabil pentru populație. Politicile
monetare și fiscale pentru a controla inflația și pentru a menține stabilitatea economică.

Abordarea analitică propusă, oferă oportunitatea de a investiga în profunzime modul în care variabilele socio-economice modelează 
percepția și comportamentul indivizilor în contextul variațiilor inflației și implicațiilor acestora asupra nivelului de trai.
Regresia logistică, în particular metoda forward conditional, permite investigarea relației complexe dintre inflație și consum, oferind o 
înțelegere mai profundă a modului în care preferințele și obiceiurile de consum sunt afectate de schimbările de prețuri. De asemenea, prin 
identificarea factorilor care influențează percepția indivizilor asupra inflației, această abordare analitică inovatoare aduce în discuție 
modul în care mediul socio-economic, venitul gospodăriei și alți factori socio-demografici contribuie la modul în care indivizii percep și 
reacționează la variabilitatea prețurilor.



Perspective inovatoare asupra interdependenței dintre inflație și nivelul de 

trai utilizând regresia logistică (metoda FORWARD CONDITIONAL)

Această metodă permite și investigarea modului în care nivelul inflației influențează nivelul de trai al populației. Prin evaluarea modului în care creșterea 

prețurilor influențează opțiunile și accesibilitatea produselor și serviciilor, se poate obține o imagine mai clară asupra modului în care inflația afectează 

puterea de cumpărare și distribuția veniturilor într-o societate.

Metoda utilizată în analiză poate ajuta la identificarea segmentelor de populație care sunt mai susceptibile la impactul inflației asupra nivelului de trai și 

a percepției economice. Aceste informații sunt esențiale pentru elaborarea politicilor publice și a strategiilor economice care să abordeze eficient 

efectele inflației asupra nivelului de trai și să promoveze o mai mare stabilitate economică și socială în comunități.



Analiza fluxurilor migratorii: abordarea modelului gravitațional în contextul 

utilizării Machine Learning

Utilizarea Machine Learning în contextul modelării 
fluxurilor migratorii poate fi o abordare interesantă 
și eficientă pentru a înțelege și a prezice pattern-uri 
de migrație între diferite locații.
Integrarea modelului gravitațional în analiza 
fluxurilor migratorii poate oferi o perspectivă 
interesantă și poate îmbunătăți precizia 
prognozelor, dar este important să se ia în 
considerare și alți factori relevanți pentru a avea o 
înțelegere mai completă a fenomenului migratoriu
Totodată, este necesară o abordare interdisciplinară 
care să integreze expertiza în domeniul migrației și 
învățarea automată pentru a obține rezultate 
relevante și utile.



Modelarea de tip Ensemble: Modele de tip Bagging, Modele de tip Boosting

Modelarea de tip Ensemble reprezintă o abordare în 
care se combină rezultatele multiplelor modele pentru 
a obține performanțe mai bune decât cele obținute de 
la un singur model individual. 

Cele două metode de bază pentru modelele de tip 
Ensemble sunt Bagging și Boosting. Modelele de tip 
Bagging îmbunătățesc performanța combinând 
multiple modele independente antrenate pe subseturi 
aleatoare din setul de date, folosind tehnici precum 
Random Forests sau Bagged Decision Trees. În schimb, 
modelele de tip boosting construiesc modele 
secvențial, fiecare încercând să corecteze erorile 
modelelor anterioare, cum ar fi în cazul AdaBoost sau 
Gradient Boosting Machines (GBM), pentru a obține o 
performanță superioară.



Modelarea de tip Ensemble: Modele de tip Bagging, Modele de tip Boosting
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Modelarea de tip Ensemble: Modele de tip Bagging, Modele de tip Boosting



Explorarea percepțiilor tinerilor despre sistemul educațional prin analiză 

avansată a datelor în contextul științelor sociale

Utilizând metode avansate de analiză a datelor, se pot identifica și analiza relațiile dintre 
variabile socio-economice și percepțiile tinerilor despre sistemul educațional.  Astfel, se pot 
evidenția factorii care influențează atitudinile și perspectivele acestora în legătură cu 
educația.

Prin combinarea analizei bibliometrice cu regresia logistică în studiul percepțiilor tinerilor 
asupra sistemului educațional din țările balcanice, se poate obține o perspectivă 
cuprinzătoare și detaliată asupra acestui subiect complex. 

▪ Analiza bibliometrică va furniza o privire retrospectivă asupra literaturii existente, 
identificând tendințe, domenii de cercetare și contribuții anterioare. Această evaluare a 
contextului va oferi un fundament solid pentru înțelegerea evoluției subiectului și pentru 
identificarea direcțiilor de cercetare viitoare în acest domeniu specific din regiunea 
balcanică.

▪ În paralel, utilizarea regresiei logistice pentru analiza datelor specifice percepțiilor 
tinerilor va permite identificarea și evaluarea factorilor care influențează percepțiile lor în 
legătură cu sistemul educațional. Această metodă statistică va ajuta la înțelegerea 
relațiilor dintre variabilele independente, cum ar fi accesul la resurse educaționale, 
statutul socio-economic și experiența anterioară în sistemul educațional, și variabila 
dependentă - percepțiile tinerilor. 

Interpretarea și compararea rezultatelor din ambele metode va oferi o imagine 
comprehensivă și detaliată a factorilor și influențelor care modelează perspectivele tinerilor 
în ceea ce privește sistemul educațional din țările balcanice
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